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accuracy and effectiveness of analyzing the key parameters of this environment. The purpose of the research is to 

develop a tool for analyzing the information environment of a company’s economic activity (hereinafter referred to 

as the information environment interaction tool) by identifying the essential semantic components of textual infor-

mation using methods of quantification and constructing a parametric structure of algorithmic constraints within the 

framework of quality management methodology. The application of this approach enables the identification of 
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Введение 

Цель исследования: сформировать инструмент 

анализа информационной среды экономической 

деятельности предприятия (в дальнейшем – 

инструмент взаимодействия с информационной 

средой) в разрезе выявления сущностно-

содержательных компонент текстовой 

информации, с помощью методов квантификации 

и построения параметрической структуры 

ограничений алгоритмики в рамках управления 

качеством работы методологии. 

Ключевой задачей является формирование 

этапов алгоритма акторного доминирования генов 

и определение параметрической структуры 

ограничений для анализа информационной среды 

экономической деятельности предприятия с целью 

выявления параметрического сочетания, 

обеспечивающего соответствие результатов 

заданным требованиям к анализу. 

Научная новизна исследования заключается в 

применении акторного доминирования генов для 

определения параметрического сочетания, 

формирующего значимые в рамках исследования 

результаты. 

В результате был разработан новый подход к 

определению параметров анализа информацион-

ной среды экономической деятельности 

предприятия, основанный на применении 

алгоритма акторного доминирования генов. Он 

позволил повысить качество обработки данных 

Для достижения поставленных целей, авторы 

использовали методы машинного обучения, 

которые применялись на нескольких выборках 

данных, состоящих из открытых профилей 

интернет-пользователей,отфильтрованных по 

целевым признакам. Инструмент реализован на 

языке Python. 

В результате исследования был разработан 

инструмент анализа информационной среды 

экономической деятельности предприятия, 

основанный на алгоритме акторного 

доминирования генов, обеспечивающем 

автоматизацию обработки больших объемов 

текстовой информации. Методология включает 

квантификацию текстов, построение 
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параметрической структуры ограничений и 

кластеризацию сущностно-содержательных 

компонент с использованием LDA и оценки 

качества через коэффициент силуэта. 

Генетический алгоритм оптимизирует параметры 

кластеризации, формируя поколенческую модель с 

трендом повышения эффективности, что 

позволяет достигать плато качества анализа. 

Инструмент прошёл апробацию на примере 

цифрового взаимодействия вуза с 

потенциальными абитуриентами, выявляя 

устойчивые паттерны интересов и сегментируя 

целевую аудиторию. Это открывает возможности 

для построения персонализированных 

коммуникационных стратегий, разработки 

продуктов, таргетированного маркетинга и 

профориентации. Полученные результаты могут 

использоваться для повышения 

конкурентоспособности и эффективности 

предприятий за счёт точного анализа цифровой 

информационной среды. Разработанный подход 

масштабируем, универсален и применим как в 

коммерческом, так и в некоммерческом секторах 

экономики. 

Прикладной характер исследования: 

полученные результаты могут быть полезны для 

коммерческих и некоммерческих организаций в 

рамках взаимодействия с цифровой 

информационной средой с целью повышения 

эффективности экономической деятельности (в 

частности, инструмент опробован на примере 

автоматизации цифрового взаимодействия 

университета с потенциальными абитуриентами – 

автоматизация цифрового взаимодействия 

подразумевает использование программного 

обеспечения и алгоритмов для механизации 

различных рутинных задач – в данном примере 

обеспечивая упрощение этапов первичной 

коммуникации университета с абитуриентами 

(например, а рамках приёмной кампании)). 

Взаимодействие между организациями и 

цифровой информационной средой представляет 

собой двусторонний процесс обмена информацией 

и ресурсами. Организации, в свою очередь, 

генерируют, распространяют и потребляют 

информацию в цифровой среде, взаимодействуя с 

аудиторией, партнерами, клиентами. Цели такого 

взаимодействия могут быть различными и 

характеризуются широкой вариативностью: 

увеличение узнаваемости (распространение 

информации о компании, ее продуктах и услугах в 

цифровой среде, формирование положительного 

имиджа); привлечение аудитории (использование 

цифровых каналов для привлечения 

потенциальных клиентов и покупателей); 

улучшение коммуникации (повышение 

прозрачности и доступности информации для 

аудитории, выявление и развитие приоритетных 

каналов и способов коммуникации); анализ 

данных (сбор и анализ данных для принятия более 

эффективных решений, понимания потребностей 

аудитории). В совокупности организация таких 

взаимодействий на основе использования 

алгоритмов способствует повышению 

эффективности деятельности предприятий и 

организаций. 

Материалы и методы исследований 

Размерность потоков цифровой информации, 

сопровождающей экономическую деятельность 

предприятий и организаций, требует автоматиза-

ции математических алгоритмов обработки и рас-

ширения функционала аналитического инстру-

ментария [1]. 

Одним из значимых направлений подходов к 

анализу, связанных с цифровым характером ин-

формации, является взаимодействие с электрон-

ными профилями пользователей социальных сетей 

и организаций. Генерируемый ими текст может 

предоставлять широкий спектр значимых инфор-

мационных компонент [2]. 

В связи с этим, организации, как коммерческие, 

так и некоммерческие, обладающие инструмента-

ми обработки цифровой информации, получают 

значимое конкурентное преимущество. Оно за-

ключается в возможности более быстрого и каче-

ственного анализа данных, что позволяет отими-

зировать бизнес-процессы, повысить эффектив-

ность работы, принимать взвешенные решения и 

быстрее реагировать на изменения рынка. Доступ 

к обширным массивам данных позволяет созда-

вать новые продукты и услуги, выходить на новые 

рынки и более продуктивно строить коммуника-

цию с клиентами. Поэтому актуальным является 

формирование соответствующих алгоритмов и 

инструментов [9]. 

В данном исследовании предлагается постро-

ить инструментарий, позволяющий выявить груп-

пы интересов определённой целевой аудитории на 

примере потенциальных абитуриентов универси-

тета. То есть, исследование осуществляется в кон-

тексте аналитики предпочтений исследуемой 

группы. Кроме того, с точки зрения управления 

выявлять первичные паттерны предпочтений, ко-

торые потенциально при соответствующем ин-

формационном фоне могут быть развиты в пред-

почтения к группе наиболее актуальных (в рамках 

кадровой безопасности / в разрезе популярности 

направлений обучения) специальностей и направ-

лений подготовки. 
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Сам по себе анализ предпочтений аудитории, 

осуществляемый в цифровой среде, позволяет ор-

ганизациям, как коммерческим, так и некоммерче-

ским, определять потребности и интересы аудито-

рии, что является ключевым фактором достижения 

успеха в конкурентной борьбе. Полученные зна-

ния о предпочтениях играют решающую роль в 

принятии стратегических решений, оптимизации 

маркетинговых кампаний, разработке новых про-

дуктов и услуг, а также в формировании эффек-

тивной коммуникации. В цифровой среде, когда 

информация генерируется, передаётся и хранится 

в огромных объемах, анализ предпочтений ауди-

тории через цифровые каналы взаимодействия яв-

ляется основополагающим элементом успешного 

ведения экономической деятельности и достиже-

ния целей в любой сфере. 

Разработанный алгоритм состоит из нескольких 

этапов: 

1. Обработка массива содержательных токе-

нов. Основной задачей данного этапа является из-

влечение значимых для исследования токенов из 

общего массива информации. Особую ценность 

будут представлять единицы, связанные с пред-

приятием, его деятельностью, репутацией, взаимо-

связям с внешней средой. 

2. Формирование и обработка первого 

поколения кластеров. В рамках второго этапа 

основной задачей является проведение 

векторизации  информации в сформированном 

массиве данных, что позволит выделить 

информационные сектора, характеризуемые 

определёнными наборами сущностно-

содержательных концентраторов. 

3. Нахождение оптимального параметриче-

ского сочетания. Основная задача – найти 

оптимальное соотношение параметров. При этом 

необходимо учитывать не только каждый 

параметр в отдельности, но и сочетание 

параметров друг с другом. Таким образом, 

алгоритмика развития должна быть построена на 

улучшении качества параметрического состава. 

Результаты и обсуждения 

Рассмотрим подробнее каждый их этапов. 

Этап 1. Обработка массива содержательных то-

кенов. 

Для получения массива содержательных токе-

нов в первую очередь необходимо сформировать 

общий базовый массив, например, аккаунтов по-

тенциальных абитуриентов (в апробации инстру-

ментария в массив включены аккаунты школьни-

ков тестового региона России) [14]. Далее осу-

ществляется поаккаунтный сбор сообществ, кото-

рые являются в предлагаемой алгоритмике марке-

ром интересов владельцев аккаунтов. 

При этом, содержательно актуальными являют-

ся только сообщества определённого диапазона в 

распределении количества участников. Слишком 

большие сообщества с широким кругом интересов 

не позволяют эффективно использовать акторную 

структуризацию контента. Аналогично, маленькие 

сообщества, размерность которых сопоставима с 

количеством акторов, приводят к низкой продук-

тивности такой структуризации. Для механическо-

го расчёта соответствующего диапазона сооб-

ществ проводится их линеаризация по числу 

участников. Наиболее эффективным преобразова-

нием в данном случае является преобразование 

Бокса-Кокса, формирующее значимый результат 

при неизвестном типе распределения. Преобразо-

вание для последовательности 

 определяется 

как [3] (1): 

  ,                     (1) 

где  выбирается в соответствии с максимизацией 

логарифма правдоподобия. 

После линеаризации осуществляется определе-

ние содержательного диапазона (range) (2): 

 ,   (2) 

 

где Median – медиана массива; 

N – размер массива; 

μ – среднее арифметическое массива. 

В определённом содержательном диапазоне со-

обществ осуществляется сбор текстов постов и их 

токенизация [10]. Из массива токенов аналогично 

массиву сообществ извлекается рабочий содержа-

тельный диапазон как часть полного распределе-

ния [13]. 

При этом, в общем случае для построения пол-

ного распределения может быть использован за-

кон Ципфа (3): 

 ,                            (3) 

где fi – частота вхождения i-го слова в массив; 

ri – ранг частоты для i-го слова; 

n – количество слов в массиве. 

Такой подход позволяет графически отразить 

текст на координатной плоскости, где по оси абс-

цисс – количество вхождения слова в текст, по оси 

ординат – ранг слова. 

То есть, закон Ципфа направлен на прямое по-

строение распределения текста, на основе которо-
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го в алгоритме  предлагается выявить значимый 

диапазон токенов. 

Далее необходим такой маркер значимости то-

кенов, который позволяет выделять явные сущ-

ностно-содержательные компоненты, на основа-

нии чего может быть осуществлена векторизация 

информации. В этих целях используется статисти-

ческая мера tf_idf, отражающая значимость токена 

в обособленной группе, находящейся внутри мас-

сива нескольких обособленных групп [4]. То есть, 

значимость токена будет тем больше, чем чаще он 

встречается внутри одной группы параллельно с 

тем, чем реже он встречается в других группах 

[15]. Расчёт осуществляется по формуле 4: 

 ,            (4) 

где параметр tf (term frequency) отражает значи-

мость оцениваемого слова в конкретной группе 

внутри массива групп, а idf (invers document fre-

quency) обратный параметр употребляемости сло-

ва в массиве групп (то есть, параметр, отвечаю-

щий за снижение значимости конкретного слова 

внутри группы, если оно часто входит в другие 

группы), которые рассчитываются по формулам 

(5, 6): 

  ,                     (5) 

 ,      (6) 

где: w – слово в группе; 

D – общий массив; 

d – группы массива; 

nwi – количество употреблений слова w в груп-

пе d; 

nd – суммарное количество слов в группе. 

Таким образом, получаем базовый  массив со-

держательных токенов, распределённый по уни-

кальности токенов и их значимости  для сооб-

ществ. 

Этап 2. Формирование и обработка первого 

поколения кластеров 

В рамках второго этапа основной задачей явля-

ется проведение векторизации информации в 

сформированном массиве данных, что позволит 

выделить информационные сектора, характеризу-

емые определёнными наборами сущностно-

содержательных концентраторов [11]. 

Так как в состав массива входят очень часто 

употребляемые типичные слова и крайне редко 

употребляемые случайные единицы, необходимо 

для улучшения качества векторизации текстовой 

информации провести отсеивание. Целевой инте-

рес представляют слова, располагающиеся в ин-

формативно-значимой зоне массива. Верхнюю и 

нижнюю границы эффективной информативности 

предлагается ограничить коэффициентами усече-

ния выборки: k1 и k2. 

Непосредственно после обозначения информа-

ционно-значимой зоны в ней для очищенного 

мешка слов осуществляется формирование групп 

интересов – векторизация информационных сек-

торов. В этих целях используется инструментарий 

кластерного анализа – по методу LDA [5]. 

Кластеризация осуществляется с помощью ла-

тентного размещения Дирихле (Latent Dirichlet 

allocation). Основой данного размещения является 

интеграл Дирихле (названный именем взявшего 

его Иоганна Дирихле) [7] (7): 

 

 ,         (7) 

 

где: Г ( ) – гамма-функция (Г(n)=(n-1)!). 

Тогда сформированное распределение Дирихле от данного интеграла – распределение на векторе разме-

ра n-1 (x1, x1, …, xn-1) (8): 

  ,        (8) 

 

где: xn = 1 – x1 – … – xn-1; xi > 0. 

Основной особенностью данного распределе-

ние является то, что построенный по касательной 

к нему вектор проходит через неотрицательные 

значения, суммарно составляющие 1. Что позволя-

ет использовать в дальнейших расчётах распреде-

ление вероятности, представленное дискретно. 
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Таким образом, LDA моделирует распределе-

ние тем, содержащихся в data set, основываясь на 

заданном количестве тем (кластеров). Осуществ-

ляется построение терм-документной матрицы с n 

количеством столбцов  где для n токенов, ха-

рактеризующихся yij частотой вхождения в сущ-

ностно-содержательный силуэт сообщества, век-

тор будет yj = {y1j, y2j, …, ymj} [6]. То есть, частота 

вхождения представлена как (9): 

 ,                            (9) 

где: – исследуемое сообщество VK, содержаще-

еся в  data set (где  

 

– частота вхождения токена в текстовый силуэт 

сообщества. 

Тогда сама терм-документная матрица выгля-

дит следующим образом (рис. 1): 

 
Рис. 1. Терм-документная матрица векторизации сущностно-содержательных компонент data set. 

Fig. 1. Term-document matrix of vectorization of the essential semantic components of the data set. 

 

Однако не вся матрица обладает значимостью с 

точки зрения исследования в контексте сущност-

но-содержательных компонент. Поэтому, помимо 

императивно заданного количества кластеров, 

предлагается в качестве параметров кластеризации 

также использовать k1 и k2, ограничивающие на 

матричном пространстве информативно-значимую 

зону. Таким образом, параметрический состав 

кластеризации на поле терм-документной матри-

цы представляет собой окно усечения значимых 

сущностно-содержательных компонент (рис. 2). 

 
Рис. 2. Наложение окна усечения значимых сущностно-содержательных компонент на базисную терм-

документную матрицу. 

Fig. 2. Application of the truncation window of significant essential semantic components to the base term-

document matrix. Compiled by the authors as part of the conducted research. 
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Так как осуществляется обработка большого 

массива, информационные вектора которого зара-

нее не известны, задание количества кластеров и 

коэффициентов усечения эмпирически не может 

быть до конца эффективным. 

Поэтому значимой аналитической задачей яв-

ляется определение наиболее эффективных чис-

ленных параметров векторизации информацион-

ных секторов. 

В первую очередь необходимо установить мар-

кер эффективности секторизации – для этих целей 

может быть использован коэффициент силуэта. 

Причём, допускается три различные вариации его 

внедрения в маркер: 

Коэффициент силуэта (классический статисти-

ческий параметр, используемый без изменения) 

[8]. При большом количестве кластеров может 

быть потенциально неэффективен. 

Для расчёта классического коэффициента силу-

эта необходимо определить для каждого i-го эле-

мента каждого кластера среднее расстояние до 

смежных элементов внутри кластера  и 

среднее расстояние до ближайших элементов, от-

носящихся к другим кластерам (10, 11). и 

среднее расстояние до ближайших элементов, от-

носящихся к другим кластерам 

  ,         (10) 

где: |KI| – мощность кластера №1 (количество 

элементов кластера); 

l (i, f) – расстояние от i-го элемента кластера до 

элемента кластера f. 

 ,          (11) 

где:  – элемент кластера А, отличного от 

кластера I. 

Тогда коэффициент силуэта для i-го элемента 

кластера I (12): 

 .                (12) 

Соответственно, чем ближе значение 

коэффициента силуэта к 1, тем выше качество 

кластеризации для рассматриваемого элемента 

кластера. Если значение приближается к -1, для 

рассматриваемого элемента предпочтительнее 

соседний кластер, где соседним кластером для 

элемента считается тот, для которого наименьшее 

l (i, a). 

После определения коэффициента силуэта для 

каждого элемента кластера, находится среднее 

значение коэффициента для всех элементов всех 

кластеров (ks). Данное значение является 

индикатором качества кластеризации. 

Отношение коэффициента силуэта к количе-

ству кластеров (13). Решает проблему метрики. 

Однако значение количества кластеров в знамена-

теле дроби формирует линейное влияние, а гипо-

тетически может иметь место быть нелинейность 

тренда. 

   ,                     (13) 

где: Kgen – количество кластеров в кластерном 

размещении. 

Отношение коэффициента силуэта к логарифму 

от количества кластеров (14). Потенциально эф-

фективен, однако будет иметь место зона количе-

ства кластеров, в которой аналогично будет выра-

жена прямая зависимость тренда маркера эффек-

тивности и тренда увеличения количества класте-

ров. 

 ,             (14) 

Таким образом, предлагается использовать в 

качестве маркера эффективности неприведённый 

коэффициент силуэта. Тогда в целях регулирова-

ния его значимости предлагается ввести верхнее 

ограничение для компоненты, отражающей коли-

чество кластеров. 

Далее предлагается сформировать первый (ба-

зовый) вариант размещения секторов. 

Так как эмпирически не может быть осуществ-

лено назначение наиболее эффективных числен-

ных параметров векторизации, предлагается для 

базового варианта размещения определить пара-

метры векторизации случайным образом. 

На основании полученных параметров вектори-

зации осуществляется обработка массива данных, 

в результате чего методологией LDA формируется 

первое поколение вариантов кластерного разме-

щения, эффективность кластерного состава кото-

рых определяется коэффициентом силуэта. Первое 

поколение содержит 100 вариантов кластерного 

размещения (vcl). 

Этап 3. Нахождение оптимального параметри-

ческого сочетания 

На данном этапе предлагается сформировать 

последовательность поколений кластеризации, 

обладающую трендом увеличения коэффициента 

силуэта – то есть, создать прогрессивную цепь из-

менения параметров векторизации. Задача такого 

плана может быть решена инструментарием, 

принцип действия которого форсируется на логике 
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генетики – для каждого поколения выбирается 

наилучшее сочетание параметров, на основе мута-

ций от которого строятся параметрические соче-

тания следующего поколения. 

В первую очередь из поколения №1 выбирается 

10 лучших (наиболее эффективных по коэффици-

енту силуэта) вариантов кластерного размещения. 

Все они в целях сохранения наиболее эффектив-

ных параметрических сочетаний без изменений 

параметрического состава переходят в следующее 

поколения. А 5 из них становятся базой для мута-

ций нового поколения. 

Интерес, соответственно, представляет пара-

метрическое сочетание данных вариантов. Луч-

ших параметрические сочетания поколения №1 

становятся базой мутаций, на основе которых 

формируются параметрические сочетания поколе-

ния №2. 

Мутация осуществляется случайным образом в 

ограниченном коридоре мутации. Каждый пара-

метр с равной долей вероятности может либо со-

хранить своё значение, либо мутировать на 10% в 

большую или меньшую сторону. Посредством та-

ких мутаций формируется 90 вариантов кластер-

ного размещения, ещё 10 вариантов нового поко-

ления составляют 10 наилучших вариантов – 

предшествующего. Это позволяет держать под 

контролем процессы случайных мутаций и фор-

мирует положительный тренд развития коэффици-

ента силуэта из поколения в поколение. 

Алгоритмика генетического формирования 

второго поколения кластерных размещений пред-

ставлена на рис. 3. 

 

 
Рис. 3. Генетический алгоритм формирования параметрических сочетаний кластеризации второго и 

последующих поколений. 

Fig. 3. Genetic algorithm for generating parametric combinations of clustering for the second and subsequent 

generations. 

 

Далее проводятся итерации алгоритмики в по-

следовательности формирования поколений. Она 

осуществляется до тех пор, пока коэффициент си-

луэта не выйдет на плато эффективности (или не 

достигнет достаточного уровня эффективности в 

рамках целеполагания). Схематично логика пара-

метрического состава для плато эффективности 

представлена на рис. 4. 
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Рис. 4. Параметрическое содержание плато эффективности. Составлено авторами в рамках проведенного 

исследования. 

Fig. 4. Parametric composition of the efficiency plateau. Compiled by the authors as part of the conducted research. 

 

Поэтапно общий алгоритм инструментария представлен на рис. 5-6. 

 

 
 

Рис. 5. 1 этап работы алгоритмики: формирование массива содержательных токенов. 

Fig. 5. Stage 1 of the algorithm operation: formation of the array of meaningful tokens. 
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Рис. 6. 2 и 3 этапы работы алгоритмики: формирование состава параметров и получение оптимального 

параметрического сочетания. 

Fig. 6. Stages 2 and 3 of the algorithm operation: formation of the parameter set and obtaining the optimal paramet-

ric combination. 

 

Таким образом, формируется эффективное со-

четание параметров. Ключевой наилучший полу-

ченный результат представляет собой распределе-

ние сущностно-содержательных компонент по 

кластерам, формирующее характеристики групп 

интересов. Данный результат, агрегируемая им 

информация, может быть использован для реше-

ния широкого круга задач. 

Он позволяет сегментировать целевую аудито-

рию на группы с похожими интересами и предпо-

чтениями. Это даёт возможность оптимизировать 

коммуникационные стратегии, направляя инфор-

мацию и предложения на каждый кластер в соот-

ветствии с его особенностями. Например, кластер 

людей, интересующихся здоровьем, будет реаги-

ровать на рекламу диет и фитнес-программ, в то 

время как кластер любителей игр будет более вос-

приимчив к рекламе новинок в игровой инду-

стрии. 

Распределение сущностно-содержательных 

компонент по кластерам позволяет понять струк-

туру и динамику целевой аудитории. Анализ ха-

рактеристик каждого кластера позволяет опреде-

лить ключевые факторы, влияющие на интересы и 

поведение группы. Это позволяет прогнозировать 

будущие изменения в потребительском поведении 

и разрабатывать стратегии адаптации к ним. 

Дифференцированные характеристики групп 

интересов могут быть использованы для разработ-

ки новых продуктов и услуг. Изучение интересов 

и потребностей разных кластеров позволяет опре-

делить незаполненные ниши на рынке и разрабо-

тать предложения, специально направленные на 

эти ниши. 

Таким образом, инструмент позволяет опреде-

лить структуру интересов целевой аудитории и 

преобразовать разрозненные данные о предпочте-

ниях в значения, агрегированные в формате, удоб-

ном для анализа. Это открывает новые возможно-

сти для эффективной таргетированной коммуни-

кации, разработки инновационных продуктов и 

услуг, а также для понимания и прогнозирования 

изменений в потребительском поведении. 

Алгоритм, предложенный в данном исследова-

нии имеет широкую сферу применения и пред-

ставляет ценность для владельцев предприятия. В 

первую очередь, это упрощает анализ целевой 

аудитории продукта и формирование представле-

ния об ее отношении к бренду. Следовательно, 

выделение интересов клиента позволяет предла-

гать персонализированные предложения и кон-

тент, повысить лояльность и стимулировать по-

вторные покупки. Во-вторых, это позволит выде-

лить тренды в потребительском поведении и свое-

временно внести изменения в продукте. Особенно 

актуален данный аспект при разработке инноваци-

онных продуктов и техноличных решений, где вы-

сокий уровень конкуренции. В третьих, анализ 

информационной среды предприятия дает шанс 

рассмотреть продукт со стороны клиента, то есть 

обнаружить определенные характеристики про-

дукта, за которые он готов платить. Такая инфор-

мация позволит пересмотреть политику ценообра-

зования и установить оптимальную цену, макси-

мизируя прибыль и сохраняя конкурентоспособ-

ность. 

Выводы 

В исследовании построен инструментарий 

определения групп интересов для выбранного 

массива аккаунтов пользователей в цифровой ин-
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формационной среде, сформированного по целе-

вым параметрам. Инструментарий автоматизирует 

математическую и аналитическую обработку тек-

стовой информации, генерируемой целевой груп-

пой людей. 

Обобщаются стандартизированные ступени 

выявления сущностно-содержательных компонент 

в текстовом массиве, формирующие выборку ос-

новных информационных составляющих текста, 

уникальность которых является качественным па-

раметром кластеризации. 

Данная алгоритмика позволяет дифференциро-

вать людей по кластерам, отражающим их интере-

сы, относящиеся к качественно значимым с точки 

зрения таргетированного взаимодействия с вла-

дельцами аккаунтов: диапазон популярности ин-

тересов выбран таким образом, чтобы не учиты-

вать наиболее общие и наиболее локальные инте-

ресы, которые не могут быть эффективны в диф-

ференциации уникальных пользовательских пред-

почтений. 

То есть, методология значима как завершённый 

результат с точки зрения анализа. Кроме того, в 

качестве промежуточного этапа разработанный 

инструмент может использоваться для построения 

алгоритмов формирования/поддержания/развития 

целевого тематического интереса групп людей, 

сущностным базисом которого будет являться со-

четание паттернов интереса с паттернами целевой 

тематики. Его можно использовать для таргетиро-

вания маркетинговых кампаний, при определении 

групп людей с высокой вероятностью интереса к 

конкретной продукции или услуге. Сочетание пат-

тернов интереса с паттернами целевой тематики 

позволяет сегментировать аудиторию и создавать 

персонализированные рекламные сообщения, по-

вышая эффективность кампаний. Также инстру-

мент может применяться в образовательной сфере, 

где он может помочь в разработке персонализиро-

ванных учебных программ и подборе материалов, 

соответствующих индивидуальным интересам 

студентов. Анализ паттернов интереса позволяет 

выявить склонности и предпочтения, что дает 

возможность сделать обучение более эффектив-

ным и мотивированным. Внедрение модуля тема-

тического углубления по направлениям будущей 

специализации в образовательные программы до-

вузовской подготовки высших учебных заведений 

представляет собой перспективную стратегию по-

вышения мотивации абитуриентов и увеличения 

их притока. Также стоит отметить, что на основе 

данных об интересах абитуриентов можно прово-

дить более эффективные профориентационные 

консультации, помогая им сделать осознанный 

выбор будущей специальности. Кроме того, ин-

струмент может быть полезен в социальных ис-

следованиях для анализа общественного мнения и 

выявления ключевых тематических интересов раз-

личных групп населения, позволяя изучать струк-

туру и динамику общественного мнения, выявлять 

тренды и прогнозировать возможные изменения. 

Аналогично в политическом маркетинге – ин-

струмент позволяет фиксировать группы людей с 

определенными политическими убеждениями и 

интересами, способствуя оптимизации политиче-

ских кампании. 

В целом, представленный инструмент обладает 

потенциалом для применения в различных обла-

стях, связанных с формированием целевых групп 

и персонализацией контента. Например, для пред-

приятия важно своевременно адаптировать про-

дукт, особенно в высоких конкурентных техноло-

гичных сферах, минимизируя риски убытков, вы-

являть характеристики продукта, ценные для кли-

ента, и устанавливать оптимальную цену для мак-

симизации прибыли и конкурентоспособности. 

Существенным преимуществом разработанного 

алгаритма является его масштабируемость и эф-

фективность: он позволяет эффективно обрабаты-

вать большие объемы данных о пользователях  и 

масштабировать анализ на пользователей. Также 

стоит отметить, что акторное доминирование ге-

нов позволяет повысить релевантность получен-

ных результатов и учитывать значимаю для иссле-

дования информацию. Для бизнеса это позволит 

найти связи, которые не очевидны при ручном 

анализе.
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