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Аннотация: целью исследования является разработка авторского подхода к оптимизации инфлюенс-

маркетинга на основе авторского индекса полезности блогера (BVI) и современных технологий анализа 
больших данных (Python, LLM). 

Методы: в исследовании используются методы сбора и обработки больших объёмов данных из соци-
альных сетей посредством Python (Pandas, API-запросы), алгоритмы многопоточного и асинхронного ана-
лиза данных, а также функции больших языковых моделей (LLM) для структурирования и интерпретации 
полученных результатов. Кроме них применялись общенаучные методы, сравнительный, описательный и 
обобщающий анализ. 

Результаты (Findings): предложен индекс полезности блогера (BVI), который позволяет выявлять 
наиболее релевантных инфлюенсеров с учётом пересечения их аудиторий и целевой аудитории компании. 
Разработан программный код на Python, который автоматически рассчитывает BVI, формирует базу потен-
циально эффективных каналов и позволяет оценивать варианты сотрудничества. Показано, что использова-
ние больших данных, LLM и современных цифровых технологий для аналитики в инфлюенс-маркетинге 
обеспечивают расширение возможностей в поддержке принятия решений. 

Выводы: полученные данные подтверждают эффективность разработанного индекса BVI и подходов к 
его вычислению, т.к. позволяет улучшить процесс для выбора блогеров, существенно сократить время- и 
трудо- затраты в инфлюенс-маркетинге. Предложенный подход с применением больших данных, Python и 
LLM расширяет возможности маркетинговых исследований, поскольку служит базисом для принятия эко-
номически обоснованных решений с последующим ростом эффективности маркетинговых кампаний. 
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Methods: the study employs methods for collecting and processing large volumes of data from social networks 
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functions of large language models (LLM) for structuring and interpreting the obtained results. In addition, general 
scientific methods, including comparative, descriptive, and summarizing analysis, were applied. 

Findings: the study proposes the Blogger Utility Index (BVI), which enables the identification of the most rele-
vant influencers by considering the intersection of their audiences with the company's target audience. A Python-
based software tool has been developed to automatically calculate BVI, compile a database of potentially effective 
channels, and assess collaboration options. The study demonstrates that the use of LLM and modern digital tech-
nologies for influencer marketing analytics enhances decision-making capabilities. 

Conclusions: the obtained results confirm the effectiveness of the developed BVI index and the approaches to 
its calculation, as it improves the influencer selection process while significantly reducing time and labor costs in 
influencer marketing. The proposed approach, utilizing Python and LLM, expands the possibilities of marketing 
research by providing a foundation for making economically justified decisions, ultimately increasing the effec-
tiveness of marketing campaigns. 

Keywords: influencer marketing, Blogger Utility Index (BVI), analytics, neural networks, large language mod-
els (LLM), Python, marketing optimization, audience 
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Введение 
В условиях динамичного развития рынка и су-

щественного усложнения маркетинговых комму-
никаций наибольшую ценность для бизнеса при 
принятии решений представляет аналитика. Ана-
литика в современном бизнесе – поддерживающий 
стратегическое развитие инструмент, идеи приме-
нения которого базируются на использовании 
комплекса современных технологий, предостав-
ляющих возможность обрабатывать огромные 
объемы данных и выявлять различные закономер-
ности, оценивать эффективность бизнес-
процессов, а также многое другое. Вместе с тем, 
беспрецедентные темпы роста рынка искусствен-
ного интеллекта (ИИ) и появление различных его 
конфигураций (типовые алгоритмы, нейросети, 
чат-боты, большие языковые модели – LLM и др.), 
вкупе с растущим значением технологий больших 
данных, обусловили трансформацию практики и 
подходов к проведению аналитики. В частности, 
экстраполируя все вышесказанное на специфику 
маркетинговых исследований, все большее значе-
ние уделяется вопросам синергии преимуществ 
человека, потенциала его креативности и идей со 
средствами оптимизации, представленными ин-
теллектуальной аналитикой и различными алго-
ритмическими решениями. Стоит признать, что 

маркетинг представленные трансформационные 
процессы затронули в первую очередь – сегодня 
прослеживаются растущие роль и значение совре-
менных цифровых технологий в аналитике и мар-
кетинге как таковом. Поскольку ценность пред-
ставленных инструментов и технологий не вызы-
вает сомнений, научно-теоретический и практиче-
ский интерес представляет разработка прикладных 
решений для поддержки и повышения эффектив-
ности маркетинговых задач компании (поскольку 
современный рынок ограничен на предмет их до-
ступности и открытого обоснования принципов 
работы). 

Актуальным направлением современного мар-
кетинга является инфлюенс-маркетинг, объемы и 
динамика которого указывают на стремительную 
популяризацию инфлюенс-маркетинга в бизнесе 
(рис. 1). Инфлюенс-маркетинг предполагает про-
ведение работы с инфлюенсерами – блогерами, 
известными личностями, аккумулирующими во-
круг себе определенную целевую аудиторию [1, 3, 
6]. Именно аудитория инфлюенсера представляет 
интерес с точки зрения компании и её маркетинга, 
т.к. влияние на подписчиков и их привлечение 
способствуют достижению искомых целей марке-
тинговой активности. 
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Рис. 1. Объемы и динамика рынка инфлюенс-маркетинга в мире, составлено по данным [1, 9]. 
Fig. 1. Volumes and dynamics of the global influencer marketing market, compiled based on [1, 9]. 

 
Опираясь на представленный рис. 1, заметим, 

что инфлюенс-маркетинг, действительно, высту-
пает продуктивным каналом и способом продви-
жения. Тем не менее, в научной литературе выде-
ляются не только преимущества и явные достоин-
ства инфлюенс-маркетинга, но и его недостатки 
[3, 4, 6 и др.]. Ключевым из них становится слож-
ность выбора подходящего компании инфлюенсе-
ра, от которого, фактически, зависит конечная 
экономическая эффективность и результаты мар-
кетинга. Заявленное обстоятельство усугубляется 
тем, что компании требуется осуществлять кон-
троль инфлюенсеров, проводить постоянную ана-
литику их работы, согласовывать любые действия 
и совершенствовать маркетинг, оперируя принци-
пами стратегического партнерства, взаимного 
уважения, а также доверия (которое, тем не менее, 
подкрепляется контрактными обязательствами). 
Эффективность инфлюенс-маркетинга зависит от 
целой системы факторов-условий, и ключевое из 
них – правильный выбор инфлюенсеров, за кото-
рым последует более слаженная и скоординиро-
ванная работа, устремленная на достижение кон-
кретных целевых индикаторов. 

Совмещая описанные ранее направления и тен-
денции популяризации технологий больших дан-
ных, нейросетей и LLM в современном маркетин-
ге с идеями организации инфлюенс-маркетинга, 
отметим, что до сих пор открытыми остаются во-
просы совместного применения указанных ин-
струментов-каналов маркетинга для повышения 
эффективности и результативности в бизнесе – 

достижения преимуществ оптимизации средства-
ми технологий. Заметим, что инфлюенс-маркетинг 
может быть не только оптимизирован средствами 
современных цифровых технологий, но и выведен 
на определенную планку автоматизации, что не-
возможно в отсутствие выработки концептуаль-
ных подходов к оптимизации инфлюенс-
маркетинга компании через разработку индекса 
полезности инфлюенсера и поддержку аналитики 
средствами цифровых технологий и больших дан-
ных. В комплексе все вышеперечисленное обу-
славливает объект и предмет настоящего исследо-
вания, отражающие инфлюенс-маркетинг и про-
цессы его оптимизации средствами больших дан-
ных, Python и LLM соответственно. 

Материалы и методы исследований 
Исследование основано на открытых публика-

циях и статистических данных, в которых затраги-
ваются фундаментальные идеи, преимущества, 
проблемы и подходы к организации инфлюенс-
маркетинга как в целом, так и с задействованием 
оптимизационных преимуществ больших данных, 
Python и LLM. 

Исследование проводилось в несколько этапов. 
В ходе первого этапа была проработана общая 
концепция исследования, проведен анализ науч-
ной литературы по теме и выделены основные те-
зисы и обобщения на предмет оптимизации ин-
флюенс-маркетинга средствами больших данных в 
связке с Python и LLM. Преимущественно задей-
ствовали описательные, сравнительные и обоб-
щающие методы, посредством которых при анали-
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зе научных статей [3, 4, 6 и др.] могут быть выде-
лены следующие преимущества-способы оптими-
зации инфлюенс-маркетинга через большие дан-
ные, Python и LLM, а именно: поддержка аналити-
ки за счет предоставления прикладных инстру-
ментов проведения маркетинговых исследований, 
применение генеративной функции с созданием 
контента при работе с инфлюенсером, автомати-
зация, основанная на оценке работы инфлюенсе-
ров и сравнительном выборе наиболее эффектив-
ных партнеров на основе больших данных. 

Также в ходе первого этапа особое внимание 
уделялось литературе, посвященной вопросам 
применения LLM для работы с большими данны-
ми; на основании ряда исследований [2, 5 и др.] 
можно сделать выводы о том, что LLM и большие 
данные становится продуктивным средством ана-
литики и поддержки работы, функции которого 
позволяют собирать и обрабатывать информацию, 
представленную в различных вариациях (есте-
ственный язык, числовые данные и др.), класси-
фицировать её, обобщать, вычленять отдельные 
смыслы, осуществлять интерактивный интеллек-
туальный поиск и т.п. 

Кроме того, отдельное внимание уделялось ис-
следованию современных решений, позволяющих 
выполнять схожие или идентичные запросы в ана-
литике инфлюенс-маркетинга средствами боль-
ших данных, LLM, ИИ или иных нейросетевых 
алгоритмов. В числе перспективных технологий 
видятся: SOMONITOR, предназначенный для про-
ведения комплексного анализа маркетинговых 
данных с использованием объяснимого ИИ и LLM 
– разработан A. Farseev, Q. Yang, M. Ongpin, I. 
Gossoudarev, Y.-Y. Chu-Farseeva, S. Nikolenko 
(функции алгоритма, которые выделяются автора-
ми: прогнозирование кликабельности, изучение 
востребованного контента, оптимизация прибыли 
и др.) [7]; INFLECT-DGNN, принципы работы ко-
торого основаны на использовании динамических 
графовых нейронных сетей для прогнозирования 
влияния пользователей на аудиторию – разработан 
E. Tiukhova, E. Penaloza, M. Óskarsdóttir, B. 
Baesens, M. Snoeck, C. Bravo  [11]; SAGraph – граф 
рекламных кампаний, собранный из данных лат-
формы Weibo, предназначен для определения 
ключевых инфлюенсеров и изучения контента в 
социальных сетях – представлен в исследовании 
X. Zhang, X. Chen, Y. Liu, J. Wang, Z. Hu, R. Yan. 
[12]; Influencer – AI-инструмент для создания про-
мо-контента, позволяющий создавать рекламные 
посты, заголовки, изображения, контекстно-
зависимые рекомендации, возможности кастоми-
зации в интерактивном формате – описан X. Liu, 
A. Sun, P. An, T. Ma, J. Zhao [10]; а также приме-

нение маркетинговых запросов с существующими 
LLM-решениями, которые позволяют обрабаты-
вать множество данных и работать над усилением 
маркетинга, что описано Y. Gao, S.K. Arava, Y. Li, 
J.W. Snyder Jr. [8]. 

Учитывая существующие алгоритмы и их 
функционально-целевое предназначение, а также 
выделенные особенности, проблемы и специфику 
инфлюенс-маркетинга, были поставлены общие 
задачи последующего проведения исследования. 

В частности, на втором этапе проводимого ис-
следования с учетом выделенных положений и 
проведенного анализа был разработан авторский 
Индекс полезности блогера (BVI – Blogger Value 
Index), сочетающий в себе соотношение количе-
ства подписчиков и общее количество подписчи-
ков целевого канала с применением корректиру-
ющего коэффициента. Данный коэффициент был 
предложен впервые и выступил результатом дея-
тельности на базе компании ruzhanyfarm.by – Ру-
жанская Ферма; работа с индексом позволила от-
бирать эффективных инфлюенсеров для организа-
ции рекламных кампаний. 

В ходе третьего этапа предложенный авторский 
индекс BVI был оптимизирован и выведен на уро-
вень автоматического применения с использова-
нием больших данных, средств Python и LLM; бы-
ла осуществлена апробация и вычисление индекса, 
на основании чего сделаны выводы о степени его 
применимости и полезности в инфлюенс-
маркетинге. 

Таким образом, целью исследования выступила 
разработка индекса полезности инфлюенсера и 
раскрытие возможных способов оптимизации за-
дач инфлюенс-маркетинга с использованием дан-
ного индекса в связке с инструментами современ-
ных цифровых технологий (большие данные, 
Python и LLM). 

Результаты и обсуждения 
Перенасыщение рынка маркетинговыми пред-

ложениями и растущая ценность инфлюенс-
маркетинга в совокупности с стремительными 
темпами интеграции технологий больших данных 
и LLM во все сферы человеческой жизни обусло-
вили потребность в разработке интегрально объ-
единяющего данные факторы инструмента опти-
мизации инфлюенс-маркетинга. В качестве такого 
инструмента выступил авторский Blogger Value 
Index, предназначенный для оценки полезности 
блогера (лидера мнений, владельца профиля в со-
циальной сети) для бизнеса с точки зрения соот-
ветствия аудитории компании, обращенной к кон-
кретному блогу (инфлюенсеру). Сегодня общерас-
пространенным трендом работы с инфлюенсерами 
выступает ориентация на более малые сегменты 
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инфлюенсеров – нано- и микро- инфлюенсеров, 
подписчики которых отличаются большей вовле-
ченностью, лояльностью и тесными взаимоотно-
шениями с инфлюенсером [3; 4]. Как итог, эффек-
тивность рекламы и таких инфлюенсеров оказыва-
ется несколько выше. 

Тем не менее, открытым остается вопрос поис-
ка инфлюенсеров, что в целом остается одной из 
наиболее время- и трудо- затратных частей ин-
флюенс-маркетинга. И именно в целях решения 
данной задачи, а также последующей оптимизации 
и повышения эффективности, был разработан 
упомянутый индекс BVI. 

Blogger Value Index – специальный коэффици-
ент, предназначенный для оценки полезности бло-
гера для предприятия, высчитывается на базе 
аудитории, читающей (подписанной на) инфлюен-
сера. Индекс построен на соотношении следую-
щих переменных: 

T – общее количество подписчиков целевого 
профиля; 

Ii – количество подписчиков, которые одно-
временно следят за конкурентом и целевым про-
филем; 

n – количество конкурентов, которые анализи-
руются. 

На основании соотношения представленных 
значений был выведен BVI, расчет которого про-
водится по следующей формуле: (1) 

                           (1) 
Опираясь на представленную формулу, отме-

тим, что значение Ii определяется пересечением 
двух множеств: (2) 

                            (2) 
где: 

Si – множество подписчиков конкурента I; 
T – общее количество подписчиков целевого 

канала. 
В целях упрощения работы с данными приме-

няется корректирующий коэффициент; его введе-
ние не обязательно, однако улучшает процесс ана-
лиза. В качестве значения такого коэффициента 
применяется K = 10000, где K – принятое количе-
ство подписчиков для инфлюенсера. 

Таким образом, с учетом объединения пред-
ставленных формул и параметров формируется 
следующая формула BVI: (3) 

              (3) 
где: 

T – общее количество подписчиков целевого 
профиля; 

Ii – количество подписчиков, которые одно-
временно следят за конкурентом и целевым про-
филем; 

n – количество конкурентов, которые анализи-
руются; 

K – принятое среднее количество подписчиков 
инфлюенсера. 

Отметим, что для расчета значений предложен-
ного авторского коэффициента BVI важно соби-
рать реальные данные на предприятии. 

Сбор данных возможно оптимизировать за счет 
использования средств современных цифровых 
технологий, а именно через разработку программ-
ного кода средствами Python и Pandas + Instagram* 
API (*принадлежит компании Meta, признанной 
экстремистской и запрещённой на территории 
Российской Федерации). На базе предприятия Ру-
жанская Ферма был проведен необходимый ана-
лиз и сбор данных. Для сбора данных были ис-
пользованы 10 конкурентов Ружанской Фермы, 
совокупный объем подписчиков которых составил 
35 тыс.  чел. 

Общий процесс анализа с применением Python 
и Pandas + Instagram* API (*принадлежит компа-
нии Meta, признанной экстремистской и запре-
щённой на территории Российской Федерации) 
раскрыт на рис. 2: 

 

 
Рис. 2. Алгоритм использования BVI средствами современных технологий и программирования. 

Fig. 2. Algorithm for using BVI through modern technology and programming. 
 
Раскроем содержание каждого шага более по-

дробно. 
Шаг Первый. Сбор целевой аудитории. В ходе 

данного этапа средствами Python формируется 
уникальный ID каждого подписчика каждого из 
конкурентов. Таким образом множество Si напол-
няется, что потребуется в дальнейшей работе. 

Библиотеки для дальнейшего использования им-
портируются. 

Далее объявляется функция, которая на основе 
Rapid API выгрузит публичную информацию о 
подписчиках для данного конкурента i. 
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Объявляется функция get_followers. Функция 
принимает имя пользователя конкурента, и ис-
пользуя стандартный http, клиент python3 скачива-
ет публичную информацию о подписчиках этого 

клиента, после чего возвращает назад. Подписчи-
ков может быть достаточно много, в связи с чем 
был добавлен tqdm в целях визуализации прогрес-
са (рис. 3). 

 

 
Рис. 3. Python-скрипт для получения подписчиков пользователя из API с использованием HTTP-запросов. 

Fig. 3. Python script for retrieving user followers from the API using HTTP requests. 
 
Чтобы получить информацию для каждого из i = 10 конкурентов, используется следующая функция 

(рис. 4): 
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Рис. 4. Программный код для сбора уникальных подписчиков из нескольких аккаунтов с помощью API-
запросов, разработано автором. 

Fig. 4 Program code for collecting unique followers from multiple accounts using API requests. 
 
После unique_followers будет содержать около 

35000 уникальных имен пользователей, которые 
подписаны на одного из конкурентов, что и отра-
жает искомое множество – целевую аудиторию 
компании. 

Шаг второй. Сбор таргетных инфлюенсеров. 
Множество Т собирается из множества всех 

подписок каждого уникального пользователя це-
левой аудитории S. Согласно математическому 
преобразованию: (4) 

                           (4) 
где: 

u – уникальный пользователь; 
F(u) – подписки конкретного пользователя u; 
⋃u∈S – объединение множеств. 

Так, для каждого пользователя u∈S будет взято 
множество его подписок F(u). Все множества F(u) 
будут объединены для каждого u в S, что позволит 
получить результирующее множество T, в кото-
ром содержатся уникальные подписки всех поль-
зователей целевой аудитории. 

Объявляем функцию для обработки каждого 
конкретного пользователя u. Функция ниже (рис. 
5) принимает уникальный ID пользователя и не-
сколько необязательных параметров для оптими-
зации собственной работы. Используя API, она 
идет по всем подпискам уникального пользовате-
ля, в некоторых случаях, когда подписок особенно 
много, используется механизм постраничного ите-
рирования, чтобы получить максимально полный 
список. После того, как функция завершила свою 
работу, она возвращает список наружу, который 
фактически является подмножеством T для u. 
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Рис. 5. Программный код для получения списка подписок (тех, на кого подписан пользователь) из API с 
постраничным запросом. 

Fig. 5. Program code for retrieving a list of subscriptions (accounts a user follows) from the API with pagination. 
 
Используя Python список всех полученных 

подмножеств объединяется в одно множество T. 
При невысокой скорости работы Rapid API ско-

рость работы целесообразно оптимизировать с ис-
пользованием параллельных вычислений (рис. 6): 
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Рис. 6. Программный код для многопоточного сбора подписок большого числа пользователей (до 40 тыс. 
чел.) с использованием параллельных вычислений. 
Fig. 6. Program code for multithreaded collection of subscriptions from a large number of users (up to 40,000 peo-
ple) using parallel computing. 

 
Впоследствии полученные данные обрабаты-

ваются для более удобной работы и загружаются в 
библиотеку для работы с большими данными 
pandas (рис. 7): 

 

 
Рис. 7. Программный код для создания DataFrame в Pandas на основе данных о подписках пользователей. 

Fig 7. Program code for creating a Pandas DataFrame based on user subscription data. 
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Опираясь на приведенное множество T, был проведен беглый анализ, что позволило выявить, на что 
подписана аудитория (рис. 8): 

 

 
Рис. 8. Каналы, на которые подписана аудитория бизнеса. 

Fig. 8. Channels followed by the business audience. 
 
Как можно заметить, наибольшие по масштабу 

каналы выступили лидерами рейтинга ввиду своей 
размерности; именно в целях нивелирования дан-
ного недостатка применяется BVI, который позво-
ляет нивелировать размер аудитории каналов и 
вывести «вверх» именно те каналы, в которых 
превалирует доля целевой аудитории бизнеса S. 

Шаг третий. Вычисление BVI. После сбора 
всех необходимых данных вычисляется индекс. 
Для данной задачи объявляются функции для ра-
боты с сохраненным файлом ранее проведенной 
работы (рис. 9): 

 

 
Рис. 9. Функции для работы с CSV-файлами – сохранение DataFrame в CSV и загрузка DataFrame из CSV. 
Fig. 9. Functions for working with CSV files – saving a DataFrame to CSV and loading a DataFrame from CSV. 
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Впоследствии необходимые файлы загружают-
ся с диска (рис. 10). В целях улучшения выборки 
из числа были исключены каналы, на которые 

подписано недостаточное количество целевой 
аудитории бизнеса; каналы с аудиторией менее 30 
человек из 30000 были выведены из выборки. 

 
Рис. 10. Программный код для загрузки DataFrame из CSV-файла, разработано автором. 

Fig. 10. Program code for loading a DataFrame from a CSV file, developed by the author 
 
Объявляется функция для получения информа-

ции о каждом из каналов. Чтобы компенсировать 
нестабильность API, добавляются перезапросы, и 
ожидание (рис. 11): 

 

 
Рис. 11. Программный код для сбора информации о пользователе через API. 

Fig. 11. Program code for retrieving user information via API. 
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Далее выполняется следующая функция для каждого из каналов, который попал в множество каналов T, 
и на который подписано по крайней мере 30 человек из 30000 полученных пользователей множества S (рис. 
12): 

 

 
Рис. 12. Программный код для асинхронного получения информации о пользователях. 

Fig. 12. Program code for asynchronous retrieval of user information. 
 
Асинхронное вычисление, представленное на 

рис. 12, применялось в целях повышения скорости 
работы API, что повысило стабильность ответов 
API. Также используется tqdm, что позволяет мо-

ниторить ход работы процесса выполнения про-
граммы. Полезной практикой становится проверка 
количества ошибок при выполнении процесса 
(рис. 13): 
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Рис. 13. Программный код для оценки ошибок при выполнении процесса. 

Fig. 13. Program code for evaluating errors during process execution. 
 
На основании извлеченных данных было полу-

чено 18 ошибок из 4139 запросов, или 0,4348% 
ошибок, что достаточно допустимо с учетом вы-

борки; было потеряно 0,4% данных, что не должно 
сказаться на результатах анализа. 

 

 
Рис. 14. Программный код для подготовки информации об инфлюенсерах для дальнейших вычислений. 

Fig. 14. Program code for preparing influencer information for further calculations. 
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После подготовки данных осуществляется рас-
чет данных (рис. 15) и значения индекса сортиру-
ются по каналам так, чтобы определить каналы с 
наибольшей целевой аудиторией. Таким образом 

будут выделены самые эффективные каналы про-
движения среди рассматриваемой группы нано-
инфлюенсеров. Полученные данные выгружаются 
(рис. 16). 

 

 
Рис. 15. Программный код для вычисления BVI для каждого инфлюенсера. 

Fig. 15. Program code for calculating BVI for each influencer. 
 

 
Рис. 16. Программный код для сохранения DataFrame в CSV-файл. 

Fig. 16. Program code for saving a DataFrame to a CSV file. 
 
Впоследствии собранные данные обрабатыва-

ются через программы excel или google doc, для 
удобной визуализации. В случае проводимого ис-
следования сформировалась таблица из 4 тыс. ка-

налов, которые представляют интерес для сотруд-
ничества в контексте инфлюенс-маркетинга. Дан-
ные каналы были отсортированы по убыванию 
BVI (рис. 17): 
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Рис. 17. Фрагмент исходной таблицы-базы данных. 

Fig. 17. Fragment of the original database table. 
 
В целях обработки данной таблицы рекоменду-

ется использование LLM – использовался специ-
ально сформулированный запрос в OpenAI API; в 

целях исключения искажения данных применялся 
структурированный ответ (рис. 18). 
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Рис. 18. Структурированный ответ в LLM (OpenAI API). 

Fig. 18. Structured response in LLM (OpenAI API). 
 
Опираясь на приведенные и полученные ре-

зультаты, отметим выявленные закономерности и 
продуктивные возможности предложенного ин-
декса: 

Во-первых, предложенный индекс BVI позво-
ляет извлекать достаточно релевантные результа-
ты; большинство выявленных инфлюенсеров (на-
но-инфлюенсеры) с высоким значением индекса 
представляют реальный интерес для сотрудниче-
ства компанией. 

Во-вторых, были выявлены достаточно вариа-
тивные страны, в которых может размещаться эф-
фективная реклама (блогеры из Беларуси, Литвы, 
России, которых читает целевая аудитория из Бе-
ларуси). 

В-третьих, были выделены неочевидные ниши 
для продвижения; в их числе тарологи и астроло-

ги, на которых подписана целевая аудитория кана-
ла, что позволяет расширять возможные направ-
ления продвижения и охватывать более вариатив-
ные сегменты целевой аудитории. 

В-четвертых, удалось выяснить, что «очевид-
ные» каналы продвижения продукции компании 
(каналы от лица собак, каналы питомников и т. п.) 
пользуются практически нулевым вниманием со 
стороны целевой аудитории бизнеса, что обосно-
вывает отсутствие перспектив партнерства с дан-
ными инфлюенсерами. 

Все изложенное доказывает выделенные поло-
жения о ценности и преимуществах оптимизации 
инфлюенс-маркетинга с использованием больших 
данных, Python и LLM (современных цифровых 
технологий (программных средств)) и доказывает, 
что в дальнейшем имеет место расширение и 
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апробация функциональных возможностей разра-
ботанного программного кода. 

Выводы 
Таким образом, проведенное исследование 

вносит вклад и расширяет существующие пред-
ставления об интеграции аналитических и цифро-
вых технологий в бизнес-процессах современных 
компаний. На примере инфлюенс-маркетинга (как 
востребованного и популяризующегося инстру-
мента продвижения) доказывается необходимость 
проработки процедур выбора инфлюенсеров, их 
последующего контроля и оценки эффективности 
взаимодействия. Разработанный авторский индекс 
BVI (Blogger Value Index), в сочетании со сред-
ствами технологий больших данных, LLM и про-
граммными механизмами на базе Python, позво-
ляют оптимизировать данную задачу и вывести её 
на новый уровень организации, что потенциально 
обеспечивает повышение эффективности марке-
тинга и расширяет потенциал реализации креатив-
ной функции при принятии решений. 

Разработанный индекс обладает достаточно 
обширным спектром преимуществ, а именно 1) 
позволяет выявлять наиболее релевантных ин-

флюенсеров; 2) сокращает (существенно) время, 
затрачиваемое на поиск инфлюенсера и его анали-
тику; 3) обеспечивает расширение географии и 
охвата подписчиков – потенциальных потребите-
лей продукции; 4) позволяет увеличивать эффек-
тивность инвестиций в маркетинг как следствие 
интеллектуальной аналитической поддержки при-
нимаемых решений. 

Итак, с точки зрения маркетинга, ценность по-
лученных результатов исследования и предложен-
ного авторского подхода определяются возможно-
стью поиска дополнительных точек роста для биз-
неса через оптимизацию современными техноло-
гиями. Таким образом, обоснованные и сформиро-
ванные на основе аналитики больших данных ре-
шения в инфлюенс-маркетинге позволяют компа-
ниям вырабатывать более жизнеспособные и ре-
зультирующие стратегии. Перспективы дальней-
ших исследований связаны с обоснованием влия-
ния такой аналитики с применением предложен-
ного авторского индекса BVI на эффективность и 
возвратность инвестиций при организации ин-
флюенс-маркетинга, что найдет отражение в бу-
дущих работах автора. 
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